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 اطلاعات مقاله:  چکیده

دانش  نیدارد. ا یفراوان تیاهم ،یانسان یهاو فرهنگ خیتار لیوتحلهیدرک، تجز یبرا یشناسدانش باستان

و مذهب  یاقتصاد ،یهنر، اجتماع ،یمختلف مانند معمار یهانهیتا گذشته انسان در زم کندیکمک م

را فراهم  یو نهادها هاگاصالت فرهن ها،شهیاز ر یامکان فهم بهتر یشناسمطالعه شود. باستان یدرستبه

 لیتحل ها،تیکاوش سا ت،یسا ییدارد مانند شناسا یگوناگون یهانهیزم یشناسدر باستان قاتی. تحقدینمایم

. باشدیبر مزمان یندیها فراو آثار که همه آن یکیزیف یایبقا لیوتحلهیو تجز میها و خطوط، ترمشکل

روز مانند  یهایآورناند از فکرده یجامعه باستان شناسان سع یول پردازدیبه مطالعه گذشته م یشناسباستان

به  یدسترس لیبه دل ریاخ یهادر سال ی. هوش مصنوعندیخود استفاده نما یهادر پژوهش یهوش مصنوع

 یشناسمختلف باستان یهانهیداشته و در زم یریرشد چشمگ ادیز یهاتوانمند و داده یافزارهاسخت

 لیوتحلهیو تجز یشناستحول درروش کشف باستان جادیدرحال ا یآورفن نیاست. ا گرفتهمورداستفاده قرار

و  میها، ترممتن ریمحتوا، ترجمه و تفس لیتحل ها،تیسا ییدر شناسا تواندیم ی. هوش مصنوعباشدیآثار م

 یکه ط رگبز یهاکمک نموده و امکان پردازش داده نیبه متخصص یعنوان ابزار کمبه گرید یهانهیزم

در  یمتعدد هوش مصنوع ی. باوجود کاربردهادیرا فراهم نما شدهرهیو ذخ یگردآور قیها تحقدهه

 یمحققان انسان نیگزیجا یفناور نیسرعت و دقت در کارها شده است، ا شیکه موجب افزا یشناسباستان

را  خیو تار نهیشیپ سازدیها را قادر مداده و آن شیرا افزا نیمتخصص یهاییعنوان ابزار توانابلکه به شود،ینم

 نیوجود دارد که در ا زین یها و موانعکار چالش نیبه دست آورند. در ا یکاوش کرده و درک بهتر ترقیعم

  .ردیگیقرار م یها موردبررسمقاله کاربردها و چالش

 :هاتاریخ 
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 مقدمه
شناسی درک بهتری از تکامل انسان و مطالعه باستان

دهد. این دانش ما را با می ارائهرا  هامختلف فرهنگ تأثیرات
در مورد امکان مطالعه و  نمودهآشنا  میراث فرهنگی جهانی

را چگونگی رشد و تغییرات جوامع انسانی از گذشته تا حال 
هوش مصنوعی که زمانی به اصطلاح  .کندمیفراهم 
علمی تخیلی تعلق داشت، اکنون در تمام  هایداستان

 هایگوشی. از است یافتهگسترشزندگی  هایجنبه
از  ناپذیرجداییبه بخشی  و هوشمند تا وسایل نقلیه خودران

در بسیاری از  این فناوری است. شدهتبدیلزندگی روزمره 
و  وهواآب ،مالی امور ،بهداشتی هایمراقبت مانند هارشته

و تحول بزرگی ایجاد کرده  شدهگرفتهبه کار  اکتشاف فضا
، هادادهدر پردازش حجم وسیعی از  این دانش است.

و  مرزهای جدیدی از دانش ،بینیپیششناسایی الگوها و 
 است. گشودهنوآوری را 

شناسی بدون شک یک ظهور هوش مصنوعی در باستان     
در  را محققینهای توانایی، ابزار عنوانبه بوده وبزرگ  تحول

 این فناوری .کندمیجهت افزایش دقت و سرعت فراهم 
منظور از و  بودههوش انسانی در رایانه  سازیشبیهنوعی 

 ایگونهبهماشینی است که  درواقعهوش مصنوعی 
شده که همانند انسان فکر کرده و توانایی تقلید  نویسیبرنامه

 .از رفتار انسان را داشته باشد
سنتی یک فرآیند بسیار  طوربه شناسیباستانتحقیقات      

را با  هامکانکه  باشدمی شناسانباستانبرای  گیروقت
ار را با دقت زیاد کرده، بقایای فیزیکی و آث جزئیات کاوش

هوش مصنوعی، محققان اکنون  کمک. با کنندمی بررسی
 وتحلیلتجزیهپردازش و  بالاییرا با سرعت  هاداده توانندمی

هزاران  توانندهای یادگیری ماشینی می. الگوریتمنمایند
الگوها و ارتباطاتی  تحلیل نموده و را تصویر از اشیاء باستانی

شناسایی  هاآنرا در نیست  تشخیصقابلانسان برای را که 
برای کشف، بلکه هزینه  موردنیاززمان  تنهانه. این امر نماید

 .دهدمیکاهش  توجهیقابلاکتشاف را به میزان 
را سرعت  شناسیباستانهوش مصنوعی روند تحقیقات      

 هایالگوریتم. دهدمیدقت اکتشافات را بهبود  ه ودیبخش
را با دقتی بسیار فراتر از  هاداده توانندمییادگیری ماشینی 

الگوها و  وده و نیزنم وتحلیلتجزیهانسان  هایتوانایی
 موردتوجهها هایی را که ممکن است توسط انسانناهنجاری

های تر از دادهتفسیر دقیقایند و نم قرار نگیرد، شناسایی
دستیابی به  بالا،سازند. این دقت فراهم  شناسی راباستان
اطلاعات  و کندمیرا فراهم  از تاریخ تریعمیقدرک 

 و نمودهمرتبط ارائه  هایتمدنجدیدی در مورد اجداد و 
 .دهدمیرا کاهش  کشفقابلآسیب احتمالی به مصنوعات 

بین علوم کامپیوتر و  یسایبری پل شناسیباستان     
 آوریجمعدر  فناوری تحولیاین  .باشدمی شناسیباستان

، تجسم و انتشار دانش وتحلیلتجزیه، هاداده
Danelon and Forte, )ایجاد کرده است  شناسیباستان

1:2022). 
یادگیری  ازجملهاخیر، هوش مصنوعی،  هایسالدر      

و یادگیری عمیق، کاربردهای مختلفی در  ماشین
این کاربردها از  هایینمونهاست.  پیداکرده شناسیباستان

های ها و گسترش سایتشامل شناسایی مکان
 برداری از پراکندگی آثار باستانیشناسی، نقشهباستان

(; 2021:54 ,Davis et al.; 1: 2021Guyot et al., 
Trier et al., 2021: 20) و شناسایی مصنوعات 

 Ebrel et al., 2023: 152; Coleo et)  هاآنبندی طبقه
al., 2022: 105 )بینی برای مصنوعات باستانیپیش و 

(Nobeil et al., 2022: 7; Troiano et al., 2024: 
 است. ( 270

، شامل تغییرات شناسیباستانماهیت متنوع مصنوعات      
را برای  توجهیقابل، پتانسیل فنّاورانهگونه شناسی و 

توسط  . این پتانسیلدهدمیارائه  هاروشاین  کارگیریبه
موجود در هوش  هایالگوریتماز  ایگستردهطیف 

را در پرداختن به  پذیریانعطافو  شودمیمصنوعی تقویت 
انبوهی از پارامترها و متغیرهای ذاتی در مطالعات 

 ( Troiano et al., 2024: 1دهد )میارائه  شناسیباستان
در این مقاله ابتدا مفاهیم هوش مصنوعی بررسی      
شود، سپس کاربردهای مختلف هوش مصنوعی در می

ها بررسی ازآن چالشو پس شدهارائهشناسی باستان
گیری، راهکارهای شوند و در پایان ضمن نتیجهمی

 .گرددمیپیشنهادی ارائه 
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 هوش مصنوعی
 به کار ماشینیبرای توصیف  1یصطلاح هوش مصنوعا

های شناختی وابسته به ذهن تواند فعالیترود که میمی
 .را انجام دهد« حل مسئله»و « یادگیری»انسان ازجمله 

هوش مصنوعی به توانایی تفکر یا یادگیری کامپیوتر یا 
 هایزیرشاخههوش مصنوعی دارای  .شودماشین گفته می

 که در استمختلفی مانند یادگیری ماشین و یادگیری عمیق 
 هایدادهیادگیری ماشین بر اساس . است آمده ۱شکل 

را فراهم  بینیپیشموجود امکان استخراج مدل برای 
بهتر و ایجاد مدل دقیق،  یادگیری برای .کندمی

 هایدادهیادگیری ماشین به مقادیر زیادی  هایالگوریتم
 آموزشی نیاز دارند.

بر  هاداده بندیطبقهیادگیری ماشین برای  طورکلیبه     
نتایج آینده بر اساس  بینیپیشو  ایجادشده هایمدل اساس

بر  یادگیری ماشین رویکردهای .رودمیکار هب هامدلاین 
یا مشاهدات موجود به سه  هادادهو  مسئلهماهیت  اساس

 :شوندمیگروه تقسیم 
 یادگیری باناظر -
 ناظریادگیری بدون  -
 یادگیری تقویتی -
موجود دارای برچسب بوده و  هایدادهظر ابان روش در     

 در. شودمیایجاد  هاداده هاویژگیرابطه بین  بر اساسمدل 
بدون برچسب بوده و مدل باید بین  هادادهبدون ناظر  روش

 روش در استخراج نماید. هاییرابطهالگو و  ،هاویژگی
 بر اساسیادگیری تقویتی مدل بر اساس تعامل با محیط و 

 های درروش .شودمیبازخورد از محیط و پاداش ایجاد 
و نوع  مسئلهماهیت مختلف یادگیری ماشین بر اساس 

 ترینمتداولکه  رودمیمختلفی بکار  هایالگوریتم، هاداده
 آمده است. ۲ در شکل هاآن

در  به دلیل دقت بالا باناظر یادگیری ماشین هایروشاز      
 سازیمدلمراحل که  شودمیاستفاده  ی مختلفهازمینه

 آمده است. ۳ در شکل آن

                                                           
1 Artificial Intelligence 

، بر هادادهدآوری ر در فرایند یادگیری ماشین پس از گ     
تا برای اعمال  شودمیانجام  پردازشپیش هاآنروی 

 هایروششوند. در مرحله بعد با  سازیمناسب هاالگوریتم
که  صورتبدین گیردمیمختلف انتخاب ویژگی انجام 

حذف یا  ی مشابههایویژگیحذف و  تأثیرهای کم ویژگی
و  داده کاهشرا ابعاد مجموعه داده  این کار ،شوندمی ادغام
به دو گروه  هاداده سپس شودمیانجام  ترسریع سازیمدل

استفاده از که با  شوندمیآموزشی و آزمایشی تقسیم 
 ،یادگیری ماشین هایالگوریتمآموزشی و  هایداده
بر  ایجادشدهمدل در پایان  .گیردمیانجام  سازیمدل

 هایداده ر رویبو  مسئلهمرتبط به  معیارهایاساس 
 .گیردمیآزمایشی مورد ارزیابی قرار 

که  باشدمییادگیری ماشین  زیرمجموعه عمیق یادگیری     
و برای  بودهعمیق( )عصبی چندلایه  هایشبکه برمبتنی 

کار همختلف مانند تصویر ب هایداده بینیپیشو  بندیطبقه
 .رودمی

 
 شناسیباستاندر  یادگیری ماشین

 وتحلیلتجزیه برایتوسط باستان شناسان  یادگیری ماشینی
قرار  مورداستفادهمکانی، متنی، طبیعی و هنری  هایدادهاز 

برای شناسایی و  ویژهبهمتداول  یهاالگوریتم. گیردمی
مناسب  شناسیباستانو اشیاء  هاویژگیسریع  بندیطبقه

 .باشندمی
ها رایانهکه  کندمیفراهم  یادگیری ماشینی این امکان را     

جدید  هایدادهبر اساس سپس  گرفته،ها یاد از داده
های از تکنیک یادگیری ماشین، طورکلیبه .بینی کنندپیش

های آموزشی ای از دادهمجموعه وتحلیلتجزیهآماری برای 
 (.۴)شکل  کند.شده استفاده میبندیطبقه

 
 کننده بینیپیش سازیمدلفرایند 

 شناسیباستانکاربرد امروزی یادگیری ماشین در  ترینمهم
 بینیپیشموجود برای  هایدادهایجاد مدل بر اساس 

 مکان سایت باستانی، بینیپیشمانند ؛ باشدمی
 هایبخشبقایای فیزیکی، شناسایی  وتحلیلتجزیه
 زیر است: صورتبهمراحل کلی آن  که دیدهآسیب
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مانند مختلف داده از منابع  داده: گردآوری آوریجمع -
ادگیری ماشین بخش در ی ترینمهمتصاویر، اسناد و متون 

 ،شودمیانجام موجود  هایداده بر پایه سازیمدلا  است.
 هاآندرست  گذاریبرچسب و هادادهو کیفیت تعداد 

 بهبود دهد. یزیادرا به میزان  دقت مدل تواندمی
 هادادهو نوع  مسئلهتشخیص الگو: بر اساس ماهیت  -

، هایدادهبرای شناسایی الگوها از میان ویژگی 
خروجی  و شوندمیاستفاده  های یادگیری ماشینالگوریتم

 .باشدمیمدل یک این مرحله 
در مرحله قبل برای  ایجادشده: مدل بینیپیش -

تا مکان سایت  رودمیجدید بکار  هایدادهبر روی  بینیپیش

کشف نشده، خوانش متون و  هایمکان موقعیتجدید، 
 .شود بینیپیشمانند آن 

برای طیف وسیعی از  توانمیرا  یادگیری ماشیناگرچه      
باستان شناسان امروزه ولی  دیجیتال اعمال کرد هایداده

 :اندنموده گسترده بر روی انواع زیر تمرکز طوربه
 عددی هایداده• 
 متنی هایداده• 
 تصاویر• 
 جغرافیایی هایداده• 

 

 
 ی آنهازیرشاخههوش مصنوعی و :۱ شکل

 
 یادگیری ماشین هایالگوریتمانواع  :۲شکل 
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 در روش با ناظر فرایند یادگیری ماشین :۳ شکل

 

 
از تطبیق الگوهای تزئینی روی  اینمونه دهندهنشان، شناسیباستان هایدادهبر  شدهاعمالاز فرآیند یادگیری ماشین  و نمای کلی :۴شکل 

 ( ,186:2021Bickler) تاریخی است هایسرامیک
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 شناسیباستاندر  یادگیری ماشینی کاربردها
  های باستانیمحوطهتفسیر بقایای موجود در 

شده از یک در حالت عادی تفسیر و مطالعه آثار کشف
ها به طول انجامد. به باور کارشناسان، تواند سالحفاری می

تنها روند کشف شناسی نهظهور هوش مصنوعی در باستان
سازد تا را قادر می تخصصینکند؛ بلکه محقایق را تسریع می

 .ندبینش جدیدی از تاریخ به دست آور 
 هایدادهتوانند های یادگیری ماشینی میالگوریتم     

 ،زمان پردازش نمودهطور هممختلف را به ءهزاران شی
تواند تشخیص دهد، الگوها و ارتباطاتی را که انسان نمی

 ی درتوجهکاهش قابلکاربرد این  .نمایندراحتی شناسایی به
 .داشتشناسی خواهد هزینه و زمان در مطالعات باستان

بخشد زیرا مصنوعی دقت اکتشافات را نیز بهبود می هوش
هایی را که ممکن تواند الگوها و ناهنجاریاین فناوری می

قرار نگیرد، شناسایی کرده و  موردتوجهها است توسط انسان
 پذیرامکانشناسی را های باستانتری از دادهتفسیر دقیق

 بندیطبقهبرای  یادگیری ماشین، مثالعنوانبه سازد.
 کار رفته استهسفال استفاده ب هایسبکالگوی 

(Bickler et al., 2018: 20; Chetouani et al., 
2020: 1; Romanengo et al., 2020: 405.) 

 
  شناسیباستان هایمحوطهشناسایی موقعیت 

گیری هوش مصنوعی در دنیای نمونه موفق از بهره
بینی است. سازی و پیششناسی، روش نوین مدلباستان

بینی موقعیت مکانی این تکنیک از هوش مصنوعی پیش
شناسی بر اساس الگوهای موجود در های باستانسایت

روش کاربرد این  .دهدمیرا انجام شده های شناساییداده
را های ناشناخته محوطهیی بسیاری از شناساامکان تاکنون 

 Trier et al., 2021: 20 ; Davis et) استفراهم نموده 
al., 2021:54). 

یادگیری ماشین از بیشترین استفاده  ،یشناسباستان     
تصاویر به . دسترسی فزاینده باشد مکانی هایدادهبه  مربوط

محلی،  هایمقیاسو هوایی در  ایماهوارهار، برچسب د
ویژه در جستجو و را به شناسیباستانو ملی،  ایمنطقه

 نموده استمتحول  های باستانیبرداری از مکاننقشه
توان برای را می یادگیری ماشینهای (. الگوریتم۴شکل )

ها در های مکانی در جستجوی مکانپردازش داده
 ,.Bonhage et al) نمودهای متنوع استفاده محیط

2021: 15; Caspari et al., 2019: 25; Davis et al., 
2020: 45; Verschoof et al., 2020: 293.) 

 
 بازسازی 

رویدادهای ها و از هوش مصنوعی برای بازسازی محیط
شناسی مدرن، با شود. در رویکرد باستانتاریخی استفاده می

های آمده از سایتدستهای بهاستفاده از داده
گرایانه از بعدی واقعهای سهتوان مدلشناسی، میباستان

شهرهای باستانی ایجاد کرده و یا رویدادهای تاریخی را با 
 .نمود سازیشبیه زیاد دقت

ای جذاب به تاریخ تنها پنجرههای مجازی نهزیاین بازسا     
عنوان ابزار آموزشی ارزشمندی عمل کنند، بلکه بهارائه می

سازد تا کرده و محققان، دانشجویان و عموم مردم را قادر می
 .از زندگی در روزگار گذشته داشته باشند اولدستای تجربه

در بازسازی ظروف بر اساس تطبیق الگوی  مثالعنوانبه
از هوش پازل  کنندهحل عنوانبهاشکال و دکوراسیون یا 

 :Ostertag et al., 2019) است شدهاستفادهمصنوعی 
336; Felicetti et al., 2021:25; Cintas et al., 

2020: 106.) 
 
 نگهداری و نمایش آثار 

های هوش مصنوعی در نحوه نگهداری و نمایش یافته
ایجاد کرده است و فناوری حفاظت  تحولشناسی باستان

تواند نماهای دیجیتال مبتنی بر هوش مصنوعی می
ها و حتی کل بعدی دقیقی از مصنوعات، ساختمانسه

ها را شناسی ایجاد کند که این مدلهای باستانسایت
تر ای فراگیرتر و تعاملیی تجربهطور مجازی براتوان بهمی

تنها درک ما را . این موضوع نهقراردادو بررسی  موردمطالعه
شناسی را برای دهد، بلکه باستاناز گذشته افزایش می

 .کندمی تردسترسقابلعموم 
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 ,Bickler)محوطه مکانی و بازسازی یک  هایدادهیادگیری ماشینی برای شناسایی ویژگی در  کارگیریبهاز چگونگی  یمثال :۴شکل 

2021:186). 
 
 تحلیل تصاویر 

از  یکی یادگیری ماشینپردازش تصاویر با استفاده از 
برای باستان شناسان بوده است.  هازمینه ترینکاربردی

تلطیف شده از اشیاء  هایطرحتصاویر از عکس گرفته تا 
یادگیری ، طورمعمولبهمتفاوت است.  شناسیباستان
عناصر  برای شناسایی اشیاء در تصاویر، توصیف ماشین

 ,.Kogou et al., 2020:20; Tsigkas et alساختاری )
و همچنین ابزار و ها طرح وتحلیلتجزیه( و .337 :2020

شناسایی استخوان صدف یا که  شودظرف استفاده می
( و مستندسازی Huffer et al., 2020: 1حیوان )

 ,.Grove et alساییدگی و آسیب استفاده در ابزارها )
 .باشدمیاز این کاربردها  هایینمونه ( 337 :2020

از این نوع کاربرد است دیگری نمونه  تشخیص ژئوگلیف     
 شناسیباستاناخیر کاربرد وسیعی در  هایسالکه در 

برای  ازاینپیشروش مطالعه سنتی که تا داشته است. 
شد و از طریق بررسی ها استفاده مینگارهشناسایی این تپه

مستقیم تصاویری با وضوح و کیفیت بالا از منطقه صورت 
بسیاری از این  بر و مستعد خطا بود.گرفت، زمانمی

های باستانی ممکن بود در این روش نادیده گرفته طرح
 (Sakai et al.,2024:105 ) .شوند

زبانی  هایمدل تنهانهموفقیت یادگیری عمیق      
(Achiam et al., 2023: l)  کامپیوتری بلکه بینایی
(Voulodimos et al., 2018: 1; Khan et al., 

را نیز متحول نموده است و تشخیص خودکار  (2022:1
اشیا مختلف یا انواع پوشش زمین در تصاویر سنجش از راه 

، جایی که شناسیباستاندور را عملی کرده است. در زمینه 
تا حدی مسدود شده یا حتی در  رنگکم موردنظراشیاء 

مدفون هستند، این نوع از هوش مصنوعی با  زیرخاک
 ,.Argyrou et al) است شدهگرفتهموفقیت به کار 

2022:1; Davis et al., 2021:105; Albrecht et al., 
2019: 5630; Berganzo et al., 2021: 41) .

ژئوگلیف نازکا جدید را با استفاده از یک  ۴، انپژوهشگر 
 Sakaiاند )کردهالگوریتم تشخیص شیء پیشرفته شناسایی 

et al., 2023:105). 
ژاپنی که با استفاده از  توسط محققان یک مطالعه علمی     

 ۳۰۳هوش مصنوعی صورت گرفته، زمینه کشف حدود 
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نگاره جدید در صحرای نازکا واقع در جنوب پرو را نقش تپه
 پررمزورازقدمت برخی از این خطوط و اشکال نمود. فراهم 

تحقیق  نتایج .گرددبازمیسال پیش  ۲۰۰۰به بیش از 
برابری نرخ کشف اشکال جدید به  ۱۶دهنده افزایش نشان

و بیانگر آن است که این بوده کمک هوش مصنوعی 

تواند به کشفیات سرعت ببخشد فناوری تا چه اندازه می
نگاره قبلی در نازکا تقریباً یک قرن تپه ۴۳۰چراکه که کشف 

نمونه این نقوش  ( وSakai et al., 2024:1بود )زمان برده 
 آمده است. ۵در شکل 

 
 در پرو شدهکشفنگارهای از تپه هاینمونه :۵ شکل

 
 از فناوری هوش مصنوعی  استفاده :پردازش متن

است. زبان  برانگیزترچالشمتن  وتحلیلتجزیهبرای 
پیچیده با ابهامات و معنای پنهان فراتر از ساختار متن 

 خالص است.
 سازیمدلآخرین فناوری مطرح در هوش مصنوعی      

متعددی از  هاینمونهکه  باشدمی( LLM) بزرگ هایزبان
مانند  است شدهارائهدستیار  عنوانبهآن برای استفاده 

ChatGPT  با این ابزارها امکان بررسی متون که
محققین در سطح  سؤالاتبرای پاسخ به  شناسیباستان

 این کاربرای  یادگیری عمیق است. شدهفراهمبسیار وسیع 
استفاده از برای مثال است  قرارگرفته مورداستفاده

های عصبی کانولوشنال برای ترجمه الواح خط میخی شبکه
 ,.Gutherz et al)های سومری و اکدی قدیمی زبان

. هوش مصنوعی مولد به اندشدهاستفاده (.1 :2023
بازآفرینی مناظر گذشته برای تحقیقات فراگیرتر در این 

باستانی  هایزبانترجمه  . نمونه دیگر،کندمیزمینه کمک 
 ,.Sanders et al) باشدمی مانند هیروگلیف مصری

2018: 1.) 

خط  هایلوحبا کمک هوش مصنوعی  باستان شناسان     
. همکاری باستان شناسان و اندکردهمیخی را ترجمه 

با کمک هوش  ایبرنامهدانشمندان کامپیوتر، منجر به 
باستانی  هایلوح تواندمی سرعتبهکه مصنوعی شده است 

 را ترجمه کند.
 ازجملههای مختلف تواند در زمینهاین فناوری جدید می     

شناسی کاربرد داشته باشد. شناسی، تاریخ و زبانباستان
توان از آن برای خواندن متون و اسناد ، میمثالعنوانبه

اند استفاده کرد. حفظ نشده خوبیبهخط میخی که 
های توان از آن برای مقایسه متن کتیبههمچنین می

مختلف استفاده کرد و اطلاعات جدیدی در مورد تاریخ و 
رمزگشایی از  .های باستانی به دست آوردفرهنگ تمدن

استفاده از هوش مصنوعی در  هایزمینهمتون نیز یکی از 
 .است شناسیباستان

، هوش مصنوعی بینی کنندهپیشسازی دلعلاوه بر م     
شناسی را تغییر داده های باستانشیوه تحلیل و تفسیر یافته

توانند الگوها و های یادگیری ماشینی میو الگوریتم
 درکقابلسختی برای انسان هایی که بهارتباطاتی را در داده
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هستند، شناسایی کنند. برای مثال، هوش مصنوعی 
یا پیکتوگرام های باستانی را در جستجوی  هاتواند سفالمی

وتحلیل کند. در این مسیر هوش عناصر سبکی تجزیه
های ها و تفاوتمصنوعی بسیار بهتر از انسان، شباهت

هایی جدید در مورد کوچک را شناسایی کرده و بینش
مبادلات فرهنگی، مهاجرت انسانی و تغییرات اجتماعی ارائه 

 .کندمی
 

 شناسیباستانآینده هوش مصنوعی در 
هنوز در  شناسیباستاناستفاده از هوش مصنوعی در 

تانسیل فراوانی وجود دارد که با پاما  باشدمیمراحل اولیه 
 ،مولد هایشبکهجدید مانند  هایفناوریاستفاده از 
، بهبودیافته هایالگوریتمپیشرفته و  هایتصویربرداری

و آثار باستانی با  مصنوعاتبین  ایناشناخته هایارتباط
 آید. به دستمتفاوت  هایتمدنزمانی مختلف و  هایدوره

 
 هاچالش

جلوگیری از و  ، مسئله اخلاقزمینهبحث بسیار مهم در این 
که ازآنجایی .آمده استدستسوءاستفاده از اطلاعات به

های آینده استفاده از هوش شود طی سالبینی میپیش
شناسی فراگیر شود، ای در باستانفزاینده طورمصنوعی به

طور مسئولانه استفاده اطمینان از اینکه از اطلاعات فوق به
 .شود، بسیار مهم خواهد بودمی
بدون  شناسیباستانادغام هوش مصنوعی در      

اعتماد به اطلاعات  .ملاحظات اخلاقی میسر نیست
وء ستوسط هوش مصنوعی با نگرانی در مورد  تولیدشده

همچنان  دهندگانتوسعهالگوریتمی و نفوذ سیاسی  گیری
قابلیت  در مورد نتایج هادیدگاه .یک موضوع پیچیده است

نیاز  که مهم استبحث  یکاطمینان نتایج هوش مصنوعی 
 .کندبرجسته می های اخلاقی راوشیاری و چارچوببه ه
، شناسیباستانعلیرغم تأثیر انقلابی هوش مصنوعی بر      

اثربخشی  .انسانی همچنان پابرجاست هایمحدودیت
اطلاعاتی منوط به دانش و تعهد  هایسیستممصنوعی 

داده و اصلاح توسعه است که این ابزارها را  دهندگانیتوسعه
هوش مصنوعی فرآیندها را تسریع  کهدرحالی .کنندمی

کند، اما همچنان ابزاری است که توسط انسان ایجاد و می
های شود، مشروط به تعصبات و محدودیتکنترل می

 .سازندگان آن
های داده یادگیری ماشینهای اکثر مدل هنوز     

های سنتی شناسی احتمالًا نسبت به روشباستان
هستند، زیرا هنوز قادر به  اعتمادقابلمتخصص کمتر 

شناسی های باستانمدیریت دامنه تنوع و ناسازگاری داده
های خوب ترین مانع بر سر راه ساختن مدلنیستند. مهم

های این است که وقتی بر روی پایگاه یادگیری ماشین
شده یا  فهرست بندیاطلاعاتی بزرگ مانند هزاران تصویر 

شوند، بهترین عملکرد ته میساخ اعتمادقابلمطالب با منبع 
 دشوار است. هاآنکه دستیابی به  رادارند

های پیرامون حریم خصوصی، در این رشته، نگرانی     
گیری ها و تصمیمتعصب و ایجاد مدل برای تدوین سیاست

های هوش مصنوعی حیاتی هستند. برای مثال، الگوریتم
 طوربهنند تواشناسی میهای باستانداده وتحلیلتجزیهدر 

ناخواسته منجر به تفسیرهای مغرضانه از رویدادهای 
تاریخی یا تقویت ساختارهای قدرت موجود در صورت 

 ها شوند.استفاده از مدل
 شناسیباستانفناوری هوش مصنوعی در  برتکیه     

خطر  هانگرانیمضرات خاصی را نیز به همراه دارد. یکی از 
هوش مصنوعی است که  هایالگوریتمبه  ازحدبیشاتکای 

انسانی و تفکر  گیریتصمیممنجر به کاهش  تواندمی
های انتقادی در فرآیند تحقیق شود. علاوه بر این، هزینه

های هوش مصنوعی و نیاز به آموزش اولیه اجرای سیستم
شناسان برای استفاده مؤثر از ابزارهای تخصصی باستان

ی برای پذیرش گسترده اهوش مصنوعی، موانع بالقوه
 است.

ادغام فناوری هوش مصنوعی در آنکه  نتیجه     
کاوش  درروش ردکویر  یک تغییر دهندهنشان شناسیباستان

های کلیدی، و درک گذشته است. با پرداختن به چالش
و به حداکثر  های بالقوهمانند ملاحظات اخلاقی و سوگیری

ها و داده وتحلیلتجزیهرساندن مزایای هوش مصنوعی در 
توانند ابعاد جدیدی از دانش شناسایی سایت، محققان می

غلبه بر وجود  موانعی برای کهدرحالیتاریخی را باز کنند. 
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همکاری بین هوش مصنوعی و  وجودباایندارد 
شناسی نوید کشف و حفظ میراث مشترک ما را به باستان

 دهد.های نوآورانه و تأثیرگذار میروش
 

 گیرینتیجه
از تاریخ بشر  متخصصینهوش مصنوعی برای تعمیق درک 

. آینده است استفادهقابلسازی میراث فرهنگی و غنی
های زمین، تنها در دل لایهشناسی نهاکتشافات باستان

بلکه در حوزه دیجیتال نیز نهفته است، جایی که هوش 
ماشین  یادگیری .مصنوعی نقش مهمی را ایفا خواهد کرد

های توجهی به شناسایی نمونهطور قابلتواند بهمی
ها کمک از داده ایمجموعهشناسی با استفاده از باستان

استقرار هوش مصنوعی در این رشته باید در کنار  کند.
برای  مناسبهای ها و دستورالعملتوسعه استراتژی

محافظت از استفاده مسئولانه، منصفانه و پایدار از این 
البته این مسئله را نیز باید مدنظر . بکار روداوری جدید فن

ها، هوش مصنوعی قرارداد که برخلاف بسیاری از حوزه
شود زیرا شناسان نمیگاه قادر به جایگزینی باستانهیچ

تنها از  گیرینتیجهدرنهایت عملیات حفاری، تفسیر نهایی و 
تواند شناس برآمده و هوش مصنوعی میعهده باستان

با توجه به  .ها کمک کندنسان را در تفسیر این یافتها
در  شودمی پیشنهادگسترش استفاده از هوش مصنوعی، 

شناسی و مرمت، های باستانهای درسی رشتهسرفصل
 در نظرو کاربردهای آن هایی مانند هوش مصنوعی فناوری

 گرفته شود.
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